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Постоянно возрастающая автомобилизация приводит к необходимости решения
проблем, связанных с оптимальным движением транспорта, обеспечением его
безопасности и улучшением экологической ситуации. Согласно статистике Рос-
стата, количество собственных легковых автомобилей по субъектам Российской
Федерации (на 1000 человек населения) возрастает с каждым годом. Актуальны-
ми остаются вопросы оптимального управления движением транспортных
средств. Моделирование транспортных потоков позволяет определить "узкие
места" существующей улично-дорожной сети. В большинстве ситуаций наилуч-
шим решением вышеуказанных проблем является совершенствование существу-
ющей транспортной системы. Данный подход является достаточно дорогостоя-
щим. В связи с этим исследования, связанные с разработкой и применением со-
временных и перспективных технологий при создании интеллектуальных транс-
портных систем различного уровня и назначения, являются актуальными как на
сегодняшний день, так и в будущем. Сбор и анализ данных о транспортных по-
токах позволяют верифицировать модели, а также принимать решения о даль-
нейшем управлении движением транспортных средств. С развитием вычисли-
тельной техники и информационных технологий совершенствовались способы
накопления и обработки информации о транспортных потоках. На сегодняшний
день становится возможным получать, обрабатывать данные и принимать реше-
ния в режиме реального времени. Данное исследование посвящено обзору су-
ществующих методов мониторинга и сбора характеристик о состоянии транс-
портных потоков. Выполнен обзор современных технологий и сенсоров, исполь-
зуемых для сбора информации о дорожном движении. Приводится описание ме-
тода сбора данных об участниках дорожного движения. Разработан алгоритм
классификации транспортных средств в зависимости от марки транспортного
средства. Приводится описание алгоритма трекинга транспортных средств. Опи-
сана методика расчета основных характеристик транспортного потока (скорость,
плотность, интенсивность) на основе данных из видеоряда.
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ABOUT METHODS FOR COLLECTING AND ANALYZING TRAFFIC FLOW CHARACTERISTICS

Marina S. Moseva, Moscow Technical University of Communications and Informatics, Moscow, Russia, m.s.moseva@mtuci.ru

Abstract
The ever-increasing motorization leads to the need to solve problems related to the optimal movement of transport, ensuring its safe-

ty and improving the environmental situation. According to Rosstat statistics, the number of own cars in the constituent entities of the

Russian Federation (per 1,000 people) is increasing every year. The issues of optimal control of the movement of vehicles remain top-

ical. Modeling of traffic flows allows you to determine the "bottlenecks" of the existing road network. In most situations, the best solu-

tion to the above problems is to improve the existing transport system. This approach is quite expensive. In this regard, studies relat-

ed to the development and application of modern and promising technologies in the creation of intelligent transport systems of vari-

ous levels and purposes are relevant both today and in the future. The collection and analysis of data on traffic flows allows you to ver-

ify the models, as well as make decisions about the further management of the movement of vehicles. With the development of com-

puter technology and information technology, methods for accumulating and processing information about traffic flows have been

improved. Today it becomes possible to receive, process data and make decisions in real time. This study is devoted to an overview of

existing methods for monitoring and collecting characteristics about the state of traffic flows. A review of modern technologies and

sensors used to collect traffic information is made. The method for collecting data on road users is described. An algorithm for classi-

fying vehicles depending on the brand of the vehicle has been developed. The description of the vehicle tracking algorithm is given. The

method for calculating the main characteristics of the traffic flow (speed, density, intensity) based on data from the video sequence is

described.

Keywords: traffic flow monitoring, vehicle classification, neural network algorithm, calculation of traffic flow characteristics.
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